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Resumo

O termo parecenca mede o grau de parentesco entre dois individuos. A opc¢éo do uso de tal termo se deve ao fato
de representar em uma Unica palavra os termos similaridade e dissimilaridade. Neste experimento foram
utilizados 15 acessos tradicionais de feijoeiro comum de gréos vermelhos do BAG-Embrapa Arroz e Feijéo.
Fez-se a opgéo por usar o coeficiente proposto por Harrison (1968). Tal opc¢éo baseia-se no fato de que alguns
coeficientes ndo sdo aplicavels quando suas varidveis geram uma indefinicdo matemética por conta de valores
nulos. O acesso um foi 0 que mais apresentou similaridade. Por outro lado, varios acessos apresentaram
divergéncia maxima, ou sgja, 1,00 de dissimilaridade. O acesso trés apresentou dissimilaridade maxima (1,00)
COM 0it0 acessos.

Introducédo

O banco ativo de germoplasma (BAG) da Embrapa Arroz e Feijdo praticamente sO possuem
informacdes subjetivas provenientes das cadernetas de coletas. Modelos mateméticos relacionando a parecenca
entre acessos, utilizando varidveis subjetivas, tém sido pouco explorados nos estudos de recursos genéticos. A
parecenca é dividida em duas categorias, similaridade e dissimilaridade. Modelos que levam em consideracéo o
par (0,0) podem ter o valor do coeficiente de parecenca enviesado devido ao elevado nimero de coincidéncias
de zeros. Por outro lado, o termo parecenca mede o grau de parentesco entre dois individuos. A opcéo do uso de
tal termo se deve ao fato de representar em uma Unica palavra os termos similaridade e dissimilaridade. Diante
disso 0 objetivo deste trabalho foi estudar o coeficiente de parecenca através da aplicacdo do modelo de
Harrison, em varidveis qualitativas multicategéricas e determinar a matriz de disténcias entre acessos
tradicionais de feijoeiro comum visando detectar possivels redundancias entre acessos.

Material e M é&odo

Foram utilizados 15 acessos tradicionais de feijoeiro comum de gréos vermelhos do BAG-Embrapa
Arroz e Feijéo. Os descritores, tipo de planta (HC), tamanho de gréo (TG), unidade federativa (UF), classe de
solo (CS) e classe de dtitude (CA), foram transformados em varidveis binérias através da criacdo de varidveis
ficticias (Tabela 1).

Tabela 1. Matriz de variaveis morfogeogréficas e varidveis ficticias entre acessos tradicionais em feijoeiro
comum de gréo vermelho.

. Tamanho de Unidade .
A cesss Tipo de Planta o &0 Federati_\{a | .Cl,a.ssedesolo Altitude

S Variaveis ficticias

HIH2ZH3H5 P M G M ESM SPRSSC S1 S2 S3 $4 Al A2 A3 A4 A5 A6 A7 A8
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1 0O 01 0010 0 1O0O0OO0ODO0OO0ODO0ODO0ODI1TO0OUO0O0OTI1LO0WO0ODTQO0OD0O0
2 01 00 O0OOOT11110HO0O0OO01O0O0O0DO0DO0O0DD11IDO0O0DTOQ0O0
3 0O 001 001 01O0O0OO0ODO0OO0ODO0ODO0ODI1TII1T0O0OO0OO0OO0ODTGO0OTDMO
4 0O 001 01 001O0O0OO0ODO0DI1IO0ODO0OO0ODI1TLO0OO0OO0OO0OO0OTGO0ODO
5 01 00 O0O1O0O0O0OT1O0O0OO0O0DO0ODO0UODI1LIO0OO0OO0ODTI1Lo0oO0O0PWOOTQMO0
6 0O 01 0010 O0O0OT1O0OO0OO0OO0ODO0ODO0OI1TIO0OUO0OO0ODO0OT1IUO0ODDQO0SD0
7 01 001000O0O1IO0OOOOOO11IO0O0OOOOOOOOZILO0OQ0
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8 100 0O0OOOT1O0O1O0O0O0T1IO0O0O0ODO0OO0OTO0OOTQO0ODOTG®O0OO12
9 100 01 0O0 O0OOT1O0O0O0OT11TO0OOOOSOOOOTI1TO
0 1 0 0 0 OOO1O0O0O0ODO0D1O0OO0D1O0DO0O0OT1TQO0O0TG0TUG0TG0ODSOo0
17 1. 0 0 0 01 0 O 0O O1O0O0O0DT1O0O0O0O0D10O0O00O0
2 0 01 0 0O0O1O0OOO0OI1O0O0O0OO0DT1TO0O0TO0OQO0ODT1ITG0OQO0TO0OTO0
3 0010 O01O0O0O0OO0OO0OTI1O0O0O0I1O0ODO0O0O0OD11O0OO0OQO0ODTOSG0VDSO0
4 0 01 0 01 0 0 OOOO0OI1TO0O0DT1TO0O0O0O0O0DO0OT1IO0TO0
5 1.0 0 0 0O0OO1 0 OO1O0O0O010O0O0O0O0O0O01O00

Total 5 3 5 2 2 7 3 3 45 1 4 1 3 4 4 4 2 1 1 5 1 3 1 1
W, 17,67 17,67 20,50 17,67 26,49

H1: Determinado tipo |, H2: Indeterminado tipo 11, H3: Indeterminado tipo 111, H5: Indeterminado tipo Il E 111,; P: pequena
(<21g), M: média (21g a 30g), G: grande (31g a 40g) e MG: muito grande (> 40g) em relacdo a massa de 100 gréos); ES:
Espirito Santo, MG: Minas Gerais, SP: S&o Paulo, RG: Rio Grande do Sul, SC: Santa Catarina; S1: Argilossolo Vermelho,
S2: Argilossolo vermelho-amarelo, S3: Cambissolo haplico, S4: Latossolo vermelho-amarelo; A1: 0 a 100, A2: 200 a 300,
A3: 300 a 400, A4: 600 a 700, A5: 700 a 800, A6: 800 a 900; A7: 900 a 1000 e A8: > 1000 (em relacdo a Altitude em
metros).

Nesse caso, sgja y uma varidvel qualitativa, formada por um vetor de varidveis qualitativas nominais.
Y'=(Y;, Y, Y,) ondeai-ésimacomponente assume lj niveis, codificados de modo que yj=j, comj = 1, 2,
..., lj. Ao transformar essa variavel em uma variavel binéria, cada componente (critério qualitativo) contribuira
para a geracdo de lj variaveis binarias xy (i) tal que:
. flsey =k
x(0)=| 3
10 caso contrario

Assm o vetor y de dimensdo n, é transformado no vetor x de dimensdo p, formado apenas por

componentes binarios, e por consequéncia, y setransformaem x':
Y1 Yi

y'= (y1! Yo,eeny y|) ® X'= (&éé,,gééé)
Iy I
Os vetores de varidveis binérias permitem gerar uma tabela de dupla entrada. Essa tabela possibilita

estimar o coeficiente de parecenca entre dois objetos (acessos, genotipos, etc.). Condensando os valores binérios
em uma tabela de dupla entrada tem-se:

objeto1(o,)
1 0
1 a b
objeto 2 (0,)
0 c d

Onde, a: representa o par (1,1), e corresponde ao total de concordancias positivas ocorridas entre os dois
objetos; b: representa o par (0,1), e corresponde ao total de discordancias ocorridas entre o objeto um e o objeto
dois, respectivamente; c: representa o par (1,0), e corresponde ao total de discordancias ocorridas entre o objeto
um e o objeto dois, respectivamente e d: representa o par (0,0), e corresponde ao total de concordancias
negativas ocorridas entre os dois objetos.

A partir dos valores gerados pela tabela de dupla entrada (a, b, ¢, d), estima-se o coeficiente de
parecenca. Varios coeficientes de parecenca podem ser encontrados em Bussab et a. (1990) e Gower (1985).
Aqui se fez opgdo por usar o coeficiente proposto por Harrison (1968). Tal opcdo baseia-se no fato de que
alguns coeficientes ndo sdo aplicavels quando suas variaveis geram uma indefinicdo matemética por conta de
valores nulos. Por outro lado, coeficientes que levam em consideragcdo o par (0,0) representado por d, na tabela
de dupla entrada, podem ter o valor do coeficiente de parecenca poluido (enviesado) devido ao elevado nimero
de coincidéncias de zeros, ja esperado por conta do tipo de transformagdo. Alguns coeficientes ndo seriam
adequados para variaveis binarias oriundas de dados qualitativos de mais de dois nivels.



Como o nimero de niveis de cada variavel possui heterogeneidade (p.e. quatro niveis para tamanho de
semente, quatro paratipo de planta, etc.), no coeficiente de Harrison (s), cada varidvel é ponderada pelo nimero
de niveis que possui atenuada pelo célculo do seu logaritmo. O modelo matematico de Harrison é:

M (0, ¥, (0,0) = & W (% (0. ¥ (0,)) com w :Inli/élnli

|
s(0,,0,) = a A

|
. o =
i=1 a |n|| i=1
i=1
Onde afuncdo | € indicadora de coincidénciade niveis, isto €,

il se vy (0)=Y(0,)
I(y, 1Yi(02)) =i
(i (0,), i (0,)) %0 se Yy (0)? vy (0,)

Resultados e Discussdes

As frequéncias relativas de similaridade (w;) encontradas nos descritores foram de 26,5% para
descritores com oito niveis (CA), 20,5% para cinco niveis (UF) e 17,7% para quatro niveis (HC, TG e CS)
(Tabela 1). Esta andlise mostrou que descritores com muitos niveis contribuem com maior frequéncia relativa
para a similaridade no caso de coincidéncia entre dois acessos. A parecenca entre 0s acessos estudados pode ser
observada na Tabela 2. Os acessos trés e quatro, 11 e 12 e um e cinco apresentaram os maiores valores de
similaridade (0,65, 0,65 e 0,63, respectivamente). Similaridades moderada foram observadas entre 0s acessos
um e seis (0,53) e cinco e sais (0,56).

Tabela 2. Matriz de distancias da parecenca entre acessos tradicionais em feijoeiro comum de gréo vermelho,
pelo método de Harrison.

Acessos tradicionais de feijoeiro comum de gréos Vermelhos
Acessos 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 112 12 13 14 15

1 - 053 062 062 038 047 100 100 100 100 05 05 065 065 1,00
% 2 %\ o047 - 079 062 056 100 082 065 100 082 0,74 0,74 1,00 1,00 1,00
E 3 E 038 022 - 03 082 08 100 100 1,00 100 1,00 082 1,00 1,00 0,82
zé B % 03 038 065 - 082 082 100 082 100 100 082 1,00 082 0,82 1,00
g 5 3;/ 062 044 018 018 - 044 062 0,79 0,79 100 056 0,74 082 0,82 1,00
% 6 053 000 018 018 05 - 079 079 0,79 100 082 082 065 0,65 1,00
_§ ! £ 000 018 000 000 038 021 - 079 062 100 082 082 1,00 056 0,74
%‘ 8 % 000 03 000 018 021 021 021 - 062 065 082 100 1,00 1,00 0,82
% 9 % 0,00 000 000 000 021 021 038 038 - 065 082 100 082 1,00 0,65
:g 10 % 0,00 018 000 000 000 000 000 035 03 - 062 079 062 1,00 0,65
ié 1 Z 044 026 000 018 044 018 0218 018 018 038 - 035 062 065 0,82
12 <§ 044 026 018 000 026 018 018 0,00 000 021 065 - 062 065 0,82
<|13 o 03 000 000 0318 018 035 000 000 018 038 038 038 - 065 082

14 03 000 000 018 018 035 044 000 000 000 035 035 035 - 074
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0,00 0,00 0,18 0,00 000 000 026 018 035 035 018 0,18 0,18 0,26 -

Alguns acessos apresentaram similaridade de 0,44. Tal valor equivale a 44,0% de parentesco entre acessos. O
acesso um foi 0 que mais similaridade apresentou. Por outro lado, varios acessos apresentaram divergéncia
méaxima, ou seja, 1,00 de dissimilaridade. O acesso trés apresentou dissimilaridade méxima (1,00) com oito
acessos. O método de Harrison possibilitou detectar acessos com alto grau de parentesco sendo uma ferramenta
de decisdo e definicdo no descarte de gendtipos iguais, bem como selegdo de acessos divergentes.
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